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Descricao Conjunto de Dados

Deteccao de nuvens com o uso de
segmentacdo semantica. E importante
detectar cada tipo de nuvem pois cada tipo de
nuvem interfere de forma diferente na

quantidade de irradiacao solar que ela
bloqueia.

e Total de 427 imagens capturadas com 2 cameras (Norte e
Sul) do Raspberry Pi com resolucao de 2592x1944 pixels;

e Marcacoes de imagens feitas através da ferramenta
supervise.ly;

e O céu e considerado como background, ou seja, tudo que nao
é anotado é considerado céu;

e Tipos de nuvens anotadas:

o Nimbostratus, Altocumulus, Cirrus, Stratocumulus, Tree,
Cumulus, Altostratus, Stratus.

Objetivo
O objetivo € prever a qual classe
pertence cada pixel da imagem.

Prever

Exemplo de marcacdo de nuvens através da ferramenta supervise.ly.

Abordagem

Classica
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Modelo
Redimensionamento para 518x389 pixels (20%);
Filtro bilateral para gerar parametros extras;
5.395.215 pixels usados para treinamento, RGB original + RGB bilateral,; . SE e =
Random Forest com 100 arvores sem profundidade maxima;
Cada pixel classificado individualmente para gerar uma mascara; R o5 . e
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Deep Learning

Model loss
Modelo ——

=> U-net com arquitetura Restnet34; N —
-> Ativacao softmax na ultima camada por ser multiclasse; 080
=> Redimensionamento para 1024x1024 pixels; _— e r—
-> Loss: Categorical Focal Dice; i
=> Meétrica de validacao: loU medio;
= Aumento de dados: |

1. Equalizacao de histograma adaptativo limitada por contraste ou Brilho ou Gamma 060 -

2. Flip horizontal

3. Contraste ou HSV 0 10 2 . B 10 50

Model Ii)ou_score
Treinamento S
- Treinamento utilizando Transfer Learning por 50 iteragoes; 065 |
-> Monitoramento: Loss de validagao; o 060
- Treinamento: 397 imagens; Zoss
= Validagao: 10 imagens; 050
-> Teste: 20 imagens; 045
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e L|Loss:0.6218
e |oU score: 0.6135
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Validacao:
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e |Loss deteste:; 0.7579
e |oU score: 0.5424
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